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Objetivo

Presentar los ultimos avances en |A haciendo un recorrido completo

desde pasado, presente y futuro.
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Historia y evolucion de la IA
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Relacion entre los datos y la |1A

ﬁ

Base de datos Inteligencia Aﬂlf‘N —

-

Programas

o Ma
.t . aquinas
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La Inteligencia Artificial (1A) aprende a partir de datos. Sin datos no se

pueden crear modelos de |A (excepto en ciertos casos).
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Tipos de analisis

Analisis descriptivo Analisis predictivo Analisis prescriptivo
¢,Qué ha pasado y por qué?  ¢Que sucedera? ¢, Qué deberiamos hacer?
A Informes. A 1A A Planes de accion.
A KPlIs. A Patrones. A Recomendacion.
A Dashboards. A Anomalias. A Optimizacion.

A Segmentacion. A Agentes autonomos.
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2. Primeros modelos de IA. Machine Learning.
1. Prediccion de valores (regresion).
2. Segmentacion de audiencia (segmentacion y clustering).

3. Sistemas de recomendacion (arboles de decision).
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Modelos de regresiones

Lineal Lineal

>

4 ventas ventas ventas

tiempo tiempo

Permiten identificar tendencias y predecir valores futuros.

Ejemplo: evolucion de las ventas a lo largo del tiempo.

>

No lineal

tiempo
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Modelos de regresiones singular

(Daily) 16:52018 - 10/102018

Fuente: futuros.com

Muy utilizados para predecir precios en el mercado de valores.
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Modelos de regresiones singular

Fuente: trendspider.com

Las regresiones no lineales son mas complejas, pero a menudo

se ajustan mejor a los datos y realizan predicciones mas precisas
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Modelos de clustering y segmentacion

Unlabeled Data Labeled Clusters
.. ® ® 9
.. ® ® ®
o © ... K-Means
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x=Centroid

Permiten agrupar los datos (clustering) e identificar caracteristicas

comunes. El K-Means se basa en la distancia a varios centroides.
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Modelos de clustering y segmentacion

. Adultos con ingresos bajos

A Adultos con ingresos altos

Jovenes con ingresos bajos

‘ Jovenes con ingresos altos

Las SVM se basan en definir fronteras entre los datos.

Ejemplos de uso: segmentacion de audiencia.
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Arboles de decision

sl Recomendar producto de la lista de deseos
¢ Productos en lista
de deseos?
S \ Recomendar productos que hayan comprado
No L perfiles similares al usuario )

¢ Productos en
el carrito?

/
\ s

No Mostrar productos similares al que busco
¢ Ha buscado algun b
producto particular

recientemente?

( Mostrar productos que hayan buscando perfiles )

No similares al del usuario
A\ /

Los arboles de decision pueden utilizarse como sistema de

recomendacion, clustering e incluso regresion.
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Random Forest

#in Kn i

DECISION TREE-1

v

RESULT-1

DECISION TREE-1

DECISION TREE-1

v

RESULT-N

El Random Forest utiliza multiples arboles de decision. Cada uno

toma su decision y se acaba eligiendo la opcion mas votada.

v

MAJORITY VOTING / AVERAGING

v

FINAL RESULT
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[

Comprador >
esporadico tiempo
(10%) P

Cada modelo de IA responde a una necesidad y al combinarse

permiten tomar decisiones de negocio basadas en datos.
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3. Redes Neuronales. Deep Learning.

1.

2
3.
4

Deteccion de patrones y anomalias (RNN).
Clasificacion de imagenes (CNN).
Deteccion de objetos (YOLO).

Modelos de generacion de objetos y entornos 3D (NeRF).
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Redes neuronales

Dendrites

A\ J

Linear Activation
function function

o
®

Nucleus

Las redes neuronales estan formadas por neuronas (perceptrones)

iInspiradas en las neuronas del cerebro, pero de forma matemética},__.x""'"



“Ie—mpresas

masempresas .Cea.es

Redes neuronales

\'»‘/

SN

Capa de entrada Capas ocultas Capa de salida

Las redes neuronales agrupan las neuronas en capas interconectadas e

formando una red que termina en una capa de salida.
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Redes Neuronales Recurrentes (RNN)

600 1
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Las RNN son muy utiles para detectar anomalias en series temporales.
1.Detecciodn de fraude en transacciones financieras.
2.Deteccion de fraude en comercio electronico.

3.Deteccion de fraude en seguros.
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Aplicacion practica

Las RNN pueden ayudar a detectar anomalias en el funcionamiento

de maquinas.



